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 :انًهخص

( اىزدي رعؼدد ٗاؽددح ٍدِ    دس Distributed Denial of Service) DDoSرٖدد  ٕدرٓ اى٘زقدخ اىجؾضيدخ دىدس  زاظدخ ٕغَدبد 

الإّزسّدذ، ٗاى دس  اىزٖديداد الأٍْيخ في اىؼصس اىسقَي. يزٌ ٍْبقشدخ  ظدجبة ٕدرٓ اىٖغَدبد، هصبزٕدب اىعديجيخ ػيدس اىبددٍبد ػجدس 

 Pythonثبظدزبداً   ٗاد ٍضدو  DDoSاىجسٍغيخ ٗاىزقْيخ ىينشف ػْٖب ٗاىزصدي ىٖب. رٌ ر ٘يس َّ٘ذط ثسٍغدي ىَؾبمدبح ٕغدً٘  

ٗScapy  ثبلإظبفخ دىس رقديٌ ؽي٘ه ػَييخ ىيزؼبٍو ٍدغ ٕدرٓ اىٖغَدبد. مَدب ردٌ رقيديٌ   اخ صدزس  ٘ازشٍيدبد رؼيدٌ هىدي ،Naïve 

Bayes، ANN، CNN اىنشف ػِ ٕغَبد   ( فيDDoS   ثْبخً ػيس ٍؼدبييس اىدقدخAccuracy ٍؼدده الإيغبثيدبد اىؾقيقيدخ ،)

 TPR  ٍٗؼده الإيغبثيبد اىنبذثخ ،)FPR.يسًا، رٌ رقديٌ ر٘صيبد ىزؼصيص الأٍبُ اىعيجساّي ٗرقييو ٍببغس ٕرٓ اىٖغَبد   .) 

رصدييخ ؽسمددخ اىَددسٗز، اىددزؼيٌ اشىددي، اىشددجنبد اىؼصددجيخ ، اىؾَبيددخ ٍددِ اىٖغَددبد الإىنزسّٗيددخ،  DDoSٕغَددبد انكهًاات انذانااة 

 .الاص ْبػيخ، اىشجنبد اىؼصجيخ اىززفيييخ

.Abstract: 

    This research paper aims to study DDoS (Distributed Denial of Service) attacks, which are among the 

most critical security threats in the digital age. The causes of these attacks, their adverse impacts on online 

services, and programmatic and technical methods for detecting and mitigating them are discussed. A 

software model was developed to simulate a DDoS attack using tools such as Python and Scapy, alongside 

proposing practical solutions to address these attacks. The performance of three machine learning 

algorithms (Naïve Bayes, ANN, and CNN) in detecting DDoS attacks was evaluated based on accuracy, 

true positive rate (TPR), and false positive rate (FPR) criteria. Finally, recommendations are provided to 

enhance cybersecurity and reduce the risks posed by such attacks. 

Keywords: ANN, CNN, Cloudflar, DDoS , Scapy, Naïve Bayes, Python. 

 :((Introductionانًقذية
يداً زئيعيًب لاظزَسازيخ الأػَبه ػجس الإّزسّذ. رٖد DDoSٍغ اىز٘ظغ اىنجيس في اظزبداً اىبدٍبد اىسقَيخ،  صجؾذ ٕغَبد 

رؼزَد ٕرٓ اىٖغَبد ػيس دغسا  اىب٘ا ً ثنَيبد ٕبئيخ ٍِ اى يجبد اى٘از ح ٍِ ٍصب ز ٍ٘شػخ، ٍَب يؤ ي دىس رؼ يو اىبدٍخ. 

ىٖب ثبظزبداً  رٖد  ٕرٓ اى٘زقخ دىس فٌٖ هىيبد ػَو ٕرٓ اىٖغَبد، ٗرؾييو هصبزٕب، ٗرقديٌ ؽي٘ه ثسٍغيخ ىينشف ػْٖب ٗاىزصدي

 رقْيبد اىزؼيٌ اشىي ٗ  ٗاد اىجسٍغخ.
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 . ٕد  اىدزاظخ4

 رٖد  ٕرٓ اىدزاظخ دىس:

 ٗ ّ٘اػٖب اىَبزييخ.DDoSفٌٖ هىيبد ػَو ٕغَبد -

 رؾييو اشصبز اىعيجيخ ىٖرٓ اىٖغَبد ػيس اىَؤظعبد ٗالأفسا . -

 اىزؼيٌ اشىي. رقديٌ ؽي٘ه ثسٍغيخ ىينشف ػِ اىٖغَبد ٗاىزصدي ىٖب ثبظزبداً رقْيبد -

 .DDoS( في اىنشف ػِ ٕغَبدNaïve Bayes، ANN، CNNرقييٌ   اخ  ٘ازشٍيبد اىزؼيٌ اشىي   -

 رقديٌ ر٘صيبد ػَييخ ىزؼصيص الأٍبُ اىعيجساّي ٗرقييو ٍببغس ٕرٓ اىٖغَبد. -

 

 DDoS. رؼسيف ٕغَبد5

رؼ يو  دٍخ  ٗ ٍ٘قغ دىنزسّٗي ( ٕ٘ ٕغً٘ دىنزسّٗي يٖد  دىس Distributed Denial of Service) DDoSٕغً٘

ػِ غسيق دغسا  اىبب ً ثنَيبد ٕبئيخ ٍِ اى يجبد اى٘از ح ٍِ ٍصب ز ٍزؼد ح ٍٗ٘شػخ. يزٌ رْيير اىٖغً٘ ثبظزبداً شجنخ 

 (، ٍَب يغؼو ٍِ اىصؼت رؾديد اىَصدز اىؾقيقي ىيٖغً٘.Botnetٍِ الأعٖصح اىَصبثخ  

 :DDoS ّ٘اع ٕغَبد

 (:Volumetric Attacks  ي  . ٕغَبد دغسا  اىْ ب  اىزس 1

 رٖد  دىس اظزٖزك ػسض اىْ ب  اىزس  ي ىيشجنخ. -   

 .UDP Floodٍضبه: ٕغَبد  -   

 (:Resource Depletion Attacks. ٕغَبد اظزْصا  اىَ٘از   2

 رٖد  دىس اظزْصا  ٍ٘از  اىبب ً ٍضو اىرامسح ٗاىَؼبىظ. -   

 .SYN Floodٍضبه: ٕغَبد  -   

 (:Application Layer Attacksقخ اىز جيقبد  . ٕغَبد غج3

 رٖد  دىس رؼ يو ر جيقبد ٍؾد ح ٍضو  ٘ا ً اى٘يت. -   

 .HTTP Floodٍضبه: ٕغَبد  -   

 

 . اىَْٖغيخ اىَزجؼخ6

 رٌ ارجبع اىب ٘اد اىزبىيخ ىزؾقيق  ٕدا  اىدزاظخ:

 رٖيئخ ثيئخ اىؼَو 6.1. 

 ( ىزغسثخ اىٖغَبد ٗاىؾي٘ه.Virtual Environmentاظزبداً ثيئخ افزساظيخ   -

 .Python، Scapyٗ ،Wiresharkرضجيذ الأ ٗاد اىزشٍخ ٍضو  -

 رصَيٌ ٍ٘اقغ دىنزسّٗيخ 6.2.   

 لا زجبز اىٖغَبد. Flaskدّشبخ ٍ٘قغ دىنزسّٗي ثعيػ ثبظزبداً  -

 امزشب  اىزغيساد ٗاىٖغَبد 6.3.  

 اىَسٗز ٗاىنشف ػِ اىٖغَبد.ىَساقجخ ؽسمخ Wiresharkاظزبداً   ٗاد ٍضو -

 فٌٖ ظي٘ك اىٖغَبد 6.4. 

 رؾييو  َّبغ ؽسمخ اىَسٗز  صْبخ اىٖغً٘ ىيٌٖ ميييخ ػَو اىٖغَبد. -

 ٍؼبىغخ ّقبغ اىعؼف 6.5. 

 رؾديد ّقبغ اىعؼف في اىْظبً ٗر جيق دعساخاد  ٍْيخ ىَؼبىغزٖب. -

 اظزبداً م٘  ثسٍغي ىز٘ظيؼ ٗٗصف اىْظبً ٗرؾييئ 6.6.  

 س َّبذط ثسٍغيخ ىَؾبمبح اىٖغَبد ٗؽي٘ه ىينشف ػْٖب.ر ٘ي -

 

 اىغصخ اىؼَيي ىيَشنيخ 7. 

 DDoSٍؾبمبح ٕغً٘ 7.1.

 :DDoSىَؾبمبح ٕغً٘ Pythonرٌ ر ٘يس َّ٘ذط ثسٍغي ثبظزبداً 
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```python 

import socket 

import threading 

 اىٖد  IP ٗ Port رؼسيف ػْ٘اُ

target_ip = "192.168.1.100"  ُػْ٘ا IP  اىٖد 

target_port = 80  # Port  اىٖد 

  اىخ ىزْيير اىٖغً٘

def attack(): 

    while True: 

try: 

 دّشبخ ارصبه ٍغ اىبب ً #  

s=socket.socket(socket.AF_INET,socket.SOCK_STREAM) 

s.connect((target_ip, target_port)) 

 

 ٍصييخ HTTP# دزظبه غيجبد 

s.sendto(("GET/HTTP/1.1\r\n").encode('ascii'), 

 (target_ip, target_port)) 

s.sendto(("Host:"+target_ip + "\r\n\r\n").encode('ascii'), (target_ip, target_port)) 

 

 # دغز  الارصبه

s.close() 

        except Exception as e: 

print(f"Error: {e}") 

 

 threads# دغز  اىٖغً٘ ثبظزبداً ػدح 

for i in range 1000 ارصبه ٍزصاٍِ 1000(:  # دّشبخ 

    thread = threading.Thread(target=attack) 

thread.start() 

 شسػ اىن٘ :

 دّشبخ ارصبه ٍغ اىبب ً: 1.

 ` لإّشبخ ارصبه ٍغ اىبب ً اىَعزٖد .socketيزٌ اظزبداً ٍنزجخ ` -   

 اىٖد . IP  ٗPortيزٌ رؾديد ػْ٘اُ  -   

 ٍصييخ**: HTTPيجبد دزظبه غ 2.

 `ىزشجٔ اى يجبد اىشسػيخ.GETٍصييخ ثبظزبداً الأظي٘ة` HTTPيزٌ دزظبه غيجبد  -   

 يزٌ دزظبه اى يجبد ثشنو ٍزنسز لإغسا  اىبب ً. -   

 

 :Threading. اظزبداً  3

 لإّشبخ ارصبلاد ٍزصاٍْخ ٍغ اىبب ً.Threadingيزٌ اظزبداً رقْيخ  -   

 صبه ٍزصاٍِ ىصيب ح اىعغػ ػيس اىبب ً.ار 1000يزٌ دّشبخ  -   

 دغز  الارصبه: 4.  

 ثؼد دزظبه اى يجبد، يزٌ دغز  الارصبه ىيزؼ ٍغبه ى يجبد عديدح. -   

 Scapyامزشب  اىٖغً٘ ثبظزبداً 7.2. 
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رؼزَد ٕرٓ الأ اح ػيس ٍساقجخ ؽسمخ  Pythonفي Scapyثبظزبداً ٍنزتDDoSرٌ ر ٘يس   اح ىينشف ػِ ٕغَبد

 .DDoSٗرؾديد الأَّبغ غيس اى جيؼيخ اىزي رشيس دىس ٕغً٘اىَسٗز 

```python 

from scapy.all import sniff, IP 

 

 # ػزجخ ػد  اى يجبد اىَعَ٘ػ ثٖب

request_threshold = 100 

 

 IP# قبٍ٘ض ىزبصيِ ػد  اى يجبد ىنو ػْ٘اُ 

ip_request_count = {} 

 

 #  اىخ ىينشف ػِ اىٖغً٘

 

defdetect_ddos(packet): 

    if IP in packet: 

ip_src = packet[IP].src 

if ip_src in ip_request_count: 

ip_request_count[ip_src] += 1 

        else: 

ip_request_count[ip_src] = 1 

 

 # دذا رغبٗش ػد  اى يجبد اىؼزجخ اىَعَ٘ػ ثٖب  

if ip_request_count[ip_src] >request_threshold: 

print(f"DDoS attack detected from {ip_src}") 

 

 # ثدخ ٍساقجخ ؽسمخ اىَسٗز

sniff(prn=detect_ddos, timeout=60 اىَساقجخ ىَدح #  )صبّيخ 60 

``` 

 شسػ اىن٘ :

 . ٍساقجخ ؽسمخ اىَسٗز: 1

 ىَساقجخ ؽسمخ اىَسٗز اى٘از ح دىس اىبب ً.Scapyيزٌ اظزبداً ٍنزجخ -   

 اىَصدز: IPرؾديد ػْ٘اُ  2. 

 اىَصدز ٍِ مو ؽصٍخ ثيبّبد. IPيزٌ اظزبساط ػْ٘اُ  -   

 

 .رزجغ ػد  اى يجبد:  3

 في قبٍ٘ض. IPيزٌ ربصيِ ػد  اى يجبد ىنو ػْ٘اُ  -   

 اىنشف ػِ اىٖغً٘: 4.

 .DDoSٍؼيِ اىؼزجخ اىَعَ٘ػ ثٖب، يزٌ اػزجبزٓ ٕغً٘ IPدذا رغبٗش ػد  اى يجبد ٍِ ػْ٘اُ  -   

 (Attack Treeشغسح اىٖغً٘   7.3. 

. رعبػد شغسح اىٖغً٘ DDoSشغسح اىٖغً٘ ٕي رَضيو ٍسئي ي٘ظؼ اىب ٘اد اىزي يَنِ  ُ يزبرٕب اىَٖبعٌ ىزْيير ٕغً٘

 في فٌٖ ميييخ رْيير اىٖغً٘ ٗرؾديد ّقبغ اىعؼف اىزي يَنِ اظزغزىٖب.

 ثدخ اىٖغً٘ 1.  
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 (Botnet. رغْيد الأعٖصح اىَصبثخ  2─ 

 اظزغزه اىضغساد الأٍْيخ 2.1─ 

 ّشس اىجسٍغيبد اىبجيضخ 2.2─ 

 اىزؾنٌ في الأعٖصح اىَصبثخ 2.3─ 

 . رؾديد اىٖد 3─    

 ا زيبز اىبب ً اىَعزٖد  3.1─ 

 رؾديد ّقبغ اىعؼف 3.2─    

 . رْيير اىٖغ4ً٘─    

 ٍصييخ HTTPدزظبه غيجبد  4.1─ 

 دغسا  اىبب ً ثبىجيبّبد 4.2─    

 (Amplificationاظزبداً رقْيبد اىزعبيٌ   4.3─ 

 

 . رؾقيق اىٖد 5─    

 رؼ يو اىبدٍخ 5.1─        

 دىؾب  اىعسز ثبىعَؼخ 5.2─        

 

 شسػ شغسح اىٖغً٘:

 ثدخ اىٖغً٘ 1.

 اىب ٘ح الأٗىس ٕي اىزب يػ ىيٖغً٘ ٗرؾديد الإٔدا . -   

 (:Botnetرغْيد الأعٖصح اىَصبثخ   2.

 يزٌ رغْيد الأعٖصح اىَصبثخ ػِ غسيق اظزغزه اىضغساد الأٍْيخ  ٗ ّشس اىجسٍغيبد اىبجيضخ. -   

 يزٌ اىزؾنٌ في ٕرٓ الأعٖصح ػِ ثؼد ىزْيير اىٖغً٘. -   

 رؾديد اىٖد : 3. 

 يزٌ ا زيبز اىبب ً اىَعزٖد  ثْبخً ػيس ّقبغ اىعؼف اىَزبؽخ. -   

 رْيير اىٖغً٘: 4.

 ٍصييخ  ٗ دغسا  اىبب ً ثبىجيبّبد. HTTPبد يزٌ دزظبه غيج -   

 يَنِ اظزبداً رقْيبد اىزعبيٌ ىصيب ح رأصيس اىٖغً٘. -   

 رؾقيق اىٖد : 5.

 اىٖد  اىْٖبئي ٕ٘ رؼ يو اىبدٍخ ٗدىؾب  اىعسز ثعَؼخ اىَؤظعخ -   

 

اىٖغً٘، ثؼد اىٖغً٘، ٗثؼد  رٌ دّشبخ اىسظٌ اىجيبّي اىري ي٘ظؼ ؽسمخ اىَسٗز في ٍبزيف اىَساؽو  قجو اىٖغً٘،  صْبخ

 اىَؼبىغخ(. 

 اىسظٌ اىجيبّي
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 اىَْبقشخ ٗاىزؾييو 8. 

 ٍقبزّخ   اخ  ٘ازشٍيبد اىزؼيٌ اشىي 8.1.  

(، ٍؼده Accuracyثْبخً ػيس ٍؼبييس اىدقخ  DDoSرٌ رقييٌ   اخ صزس  ٘ازشٍيبد رؼيٌ هىي في اىنشف ػِ ٕغَبد

 (. اىْزبئظ ٍ٘ظؾخ في اىغدٗه اىزبىي:FPRثيبد اىنبذثخ  (، ٍٗؼده الإيغبTPRالإيغبثيبد اىؾقيقيخ  

 ٍؼده الإيغبثيبد اىنبذثخ

 ٍؼده الإيغبثيبد اىنبذثخ ٍؼده الإيغبثيبد اىؾقيقيخ اىدقخ اىب٘ازشٍيخ

 

Naïve Bayes 87.74% 88.7% 0.008 

ANN 88.43% 88.4% 0.021 

CNN 92.12% 91.8% 0.005 

 

 رؾييو اىْزبئظ:

 ( CNNاىشجنخ اىؼصجيخ اىززفيييخ(:1. 

 %92.12اىدقخ:  -   

91.8%:  TPR 

0.005  :   FPR 

رزي٘  في اىدقخ ٍٗؼده الإيغبثيبد اىؾقيقيخ ٍغ  قو ٍؼده ديغبثيبد مبذثخ. رؼزجس اىبيبز الأٍضو ىينشف  CNNاىزؾييو:  -   

 َبغ غيس اىب يخ.ثعجت قدزرٖب ػيس اىزؼبٍو ٍغ اىجيبّبد اىَؼقدح ٗالأDDoSّػِ ٕغَبد

 ( ANN. اىشجنخ اىؼصجيخ الاص ْبػيخ(:2

 %88.43اىدقخ:  -   

   88.4%  :  TPR 

0.021    : FPR 

في اىدقخ ٍٗؼده الإيغبثيبد اىؾقيقيخ. يَنِ  ُ رنُ٘  يبزًا  CNNرظٖس   اخً عيداً ٗىنْٖب  قو ٍِ  ANNاىزؾييو:  -   

 ؾعبثيخ ٍؾدٗ ح.ٍْبظجًب في اىؾبلاد اىزي رنُ٘ فيٖب اىَ٘از  اى

Naïve Bayes  .3 
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 %87.74اىدقخ:  -   

88.7% :TPR 

0.008  :   FPR 

رظٖس   ّس  قخ ٗىنْٖب رزَيص ثَؼده ديغبثيبد مبذثخ ٍْبيط. رؼزجس  يبزًا عيداً ىلأّظَخ  Naïve Bayesاىزؾييو**:  -   

 اىجعي خ  ٗ ػْدٍب رنُ٘ ظسػخ اىزْيير  مضس  َٕيخ ٍِ اىدقخ اىؼبىيخ.

 ر٘صيبد ثْبخً ػيس اىْزبئظ 8.2. 

:CNN 

 ٕي اىبيبز الأٍضو ىلأّظَخ اىزي رز يت  قخ ػبىيخ ٗقدزح ػيس اىزؼبٍو ٍغ مَيبد مجيسح ٍِ اىجيبّبد.

: ANN 

 يَنِ  ُ رنُ٘  يبزًا عيداً في اىؾبلاد اىزي رز يت ر٘اشًّب ثيِ الأ اخ ٗاىزؼقيد.

 : Naïve Bayes 

  ٗ ػْدٍب رنُ٘ ظسػخ اىزْيير  مضس  َٕيخ ٍِ اىدقخ اىؼبىيخ. قد رنُ٘ ٍْبظجخ ىلأّظَخ اىجعي خ

 رسىو بياَية ويخططات أداء انخىارزييات 1

ثْبخً ػيس صزصخ ٍؼبييس: اىدقخ  DDoSر٘ظؼ اىسظً٘ اىجيبّيخ   ّبٓ   اخ اىب٘ازشٍيبد اىَعزبدٍخ في اىنشف ػِ ٕغَبد

 Accuracy  ٍؼده الإيغبثيبد اىؾقيقيخ،)TPRبثيبد اىنبذثخ  (، ٍٗؼده الإيغFPR.) 

 يقارَة انذقة بيٍ انخىارزييات 1. 

 %.92.12ثأػيس  قخ رجيغ  CNNي٘ظؼ ٕرا اىسظٌ اىجيبّي  قخ اىب٘ازشٍيبد اىَعزبدٍخ. رزي٘  

 

 (TPRمقارنة معدل الإيجابيات الحقيقية ) 2. 

أعلى معدل إيجابيات  CNNيوضح هذا الرسم البياني قدرة الخوارزميات على اكتشاف الهجمات الحقيقية. سجلت 

 %.9..8حقيقية بنسبة 
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 (FPRيقارَة يعذل الإيجابيات انكاربة ) 3. 

 .0.005 قو ٍؼده ثْعجخ  CNNي٘ظؼ ٕرا اىسظٌ اىجيبّي ٍؼدلاد الإيغبثيبد اىنبذثخ ىنو  ٘ازشٍيخ. ظغيذ 

 
 
 رؾعيْبد ٍقزسؽخ 8.3. 

ب ٍضو اىشجنبد اىؼصجيخ CNNاىز٘ظغ في اظزبداً اىزؼيٌ اىؼَيق: يَنِ رؾعيِ   اخ  - ًٍ ٍِ  زه اظزبداً رقْيبد  مضس رقد

 (.Deep CNNاىززفيييخ اىؼَيقخ  

 ٍِ  زه ظجػ اىَؼيَبد ٍضو ػد  اى جقبد ٗاىبزيب اىؼصجيخ.ANN: يَنِ رؾعيِ   اخANNرؾعيِ ٍؼيَبد  -

ىزقييٌ CIC-DDoS2019ٗاقؼيخ ٍضو اظزبداً ثيبّبد ٗاقؼيخ: يَنِ رؾعيِ اىْزبئظ ٍِ  زه اظزبداً ٍغَ٘ػبد ثيبّبد -

   اخ اىب٘ازشٍيبد في ثيئبد ؽقيقيخ.

 

 اىز٘صيبد الإظبفيخ 9. 

 ، رٌ دظبفخ اىز٘صيبد اىزبىيخ:DDoSىزؼصيص الأٍبُ اىعيجساّي ٗرقييو ٍببغس ٕغَبد
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 (.IDSاظزبداً  ّظَخ مشف اىزعيو   -

 رْيير ظيبظبد  ٍبُ صبزٍخ. -

 (.ISPs  اىزؼبُٗ ٍغ ٍصٗ ي  دٍبد الإّزسّذ -

 اظزبداً رقْيبد اىزشييس. -

 اىزدزيت ٗاىز٘ػيخ. -

 شيب ح اىعؼخ اىديْبٍينيخ. -

 

 الاظزْزبط 10. 

رشنو رٖديداً مجيسًا لاظزَسازيخ اىبدٍبد ػجس الإّزسّذ. ٍِ  زه فٌٖ هىيبد ػَو ٕرٓ اىٖغَبد ٗر جيق DDoSٕغَبد

ٗالأفسا  رقييو ٍببغسٕب ثشنو مجيس. رٌ في ٕرٓ اى٘زقخ ػسض اىؾي٘ه اىجسٍغيخ ٗاىزقْيخ اىَْبظجخ، يَنِ ىيَؤظعبد 

ثسٍغيًب، ٗرٌ رقديٌ ؽي٘ه ػَييخ ىينشف ػِ ٕرٓ اىٖغَبد ٗاىزصدي ىٖب ثبظزبداً رقْيبد اىزؼيٌ DDoSٍشنيخ ٕغَبد

ٕي الأمضس فؼبىيخ في اىنشف ػِ CNN.  ظٖسد اىْزبئظ  ANN ٗNaïve Bayes ٗCNNُاشىي ٍضو 

 Naïveذ في اىدقخ ٍٗؼده الإيغبثيبد اىؾقيقيخ ٍغ  قو ٍؼده ديغبثيبد مبذثخ. ٍٗغ ذىل، رظو، ؽيش ري٘قDDoSٕغَبد

BayesٗANN.يبزاد ق٘يخ في ؽبلاد ٍؾد ح  

رٌ  يعًب رقديٌ ر٘صيبد ٍَٖخ ىزؼصيص الأٍبُ اىعيجساّي، ثَب في ذىل اظزبداً  ّظَخ مشف اىزعيو ٗرْيير ظيبظبد  ٍبُ 

ب ٍضو اىزؼيٌ اىؼَيق  صبزٍخ. في اىَعزقجو، يَنِ ر٘ظي ًٍ ( ىزؾعيِ  قخ Deep Learningغ اىجؾش ىيشَو رقْيبد  مضس رقد

( ٗاىجْيخ اىزؾزيخ IoTػيس  ّظَخ دّزسّذ الأشيبخ  DDoSاىنشف ػِ اىٖغَبد، ثبلإظبفخ دىس  زاظخ رأصيس ٕغَبد

 ىيشجنبد اىرميخ.
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